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Determination of the type of fruit can use several indicators. Indicator 

that can be used are the weight, height and width. In this research, 

method to determine and classify fruit using K-Nearest Neighbor method 

(kNN). The total data used for this research is 59 data. There There are 3 

indications to determine the type of fruit, namely weight, height, and 

wide. The test scenario that was carried out was to divide the data into 

80% for training data and 20% for test data with neighboring parameter 

values (k). The value of "k" tested was 5 and obtained an accuracy of 

99.4%. The results obtained are able to classify types of fruit based on 

weight, height and width as well as the KNN algorithm which determines 

the type of fruit. 
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PENDAHULUAN 

Buah merupakan hasil dari reproduksi antara putik dan serbuk sari pada 

tumbuhan. Buah merupakan organ pada tumbuhan berbunga yang berasal dari 

perkembangan lanjutan bakal buah (ovarium).Buah memiliki beragam jenis, 

indikator yang dapat membedakan jenis buah yaitu berat, tinggi, dan lebar buah 

tesebut. Salah satu cara yang dapat digunakan untuk mengelompokkan jenis 

buah dapat menggunakan algoritma k-Nearest Neighbor (kNN). 

Penelitian terkait pengklasifikasian jenis buah sudah berhasil dilakukan, 

yaitu pengklasifikasian jenis buah apel dengan metode k-Nearest Neighbor 

(kNN), metode ini digunakan karena memiliki kemampuan terhadap data yang 

memiliki banyak noisedan lebih efektif dengan data latih yang besar 

dibandingkan metode lain. Ketepatan algoritma K-NN sangat dipengaruhi oleh 

ada atau tidak fitur yang tidak relevan, ataupun jika bobot dari fitur tersebut 

tidak berbanding dengan relevansinya terhadap klasifikasi, dan metode KNN 

melakukan klasifikasi terhadap objek berdasarkan data pembelajaran yang 

objek terdekat. 

Algoritma nearest neighbor berdasarkan pada proses pembelajaran 

menggunakan analogi / learning by analogi, k-nearest neighbor merupakan 

teknik yang sangat sederhana, efisien dan efektif dalam bidang pengenalan 

pola, kategori teks, pengolahan objek dan lain-lain, karena kesederhanaan 

pengolahannya dan mampu melakukan training data dalam jumlah yang besar  
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METODE  

Jenis penelitian ini adalah eksperimen. Eksperimen akan dilakukan 

tahapan atau langkah-langkah yang dilakukan pada penelitian klasifikasi jenis 

buah menggunakan algoritma KNN. Disini kami akan mencoba 

mengklasifikasikan jenis buah berdasarkan berat, dan ukurannya menggunakan 

algoritma K Nearest Neghbor (KNN). Tahapan atau langkah-langkah yang 

dilakukan pada penelitian klasifikasi jenis buah 

 

Gambar 2. Metodologi Penelitian 

 

Buah yang akan digunakan pada percobaan kali ini adalah buah orange, 

mandarin, lemon, dan apel. Data bersumber dari website keaggle. Data ini 

berupa file .txt dan berisi data berat, data lebar, data tinggi buah, label buah, 

nama buah, subtype buah, dan skor warna buah. Hasil klasifikasi terdiri dari 4 

level kelas yaitu warna apel, lemon, mandarin, dan orange. Buah yang 

digunakan terdiri dari: 
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1. Buah apel sebanyak 19 buah, 

2. Buah mandarin sebanyak 5 buah, 

3. Buah orange sebanyak 19 buah, 

4. Buah lemon sebanyak 16 buah, 

Setiap buah di data berat, tinggi, dan lebarnya, sehingga satu buah 

tomat menghasilkan 3 data. Total data yang di hasilkan adalah 177. Berikut 

dataset yang kami gunakan. 

 

 

Gambar 3. Dataset 

 

Data set kita terdiri atas 7 kolom , nah dari kolom tersebut kita akan 

menentukan yang mana jadi target values dan yang mana jadi explanatory 

variable (predictors). Untuk Algorithm ini kita hanya boleh menggunakan data 

numeric. Untuk kasus ini kita akan menggunakan fruit_label sebagai response 

variable (target value) , sedangkan untuk explanatory variable nya kita akan 

menggunakan mass, width dan height. Lalu data yang telah melalui tahap pra-

pemrosesan akan di split dan dibuatkan model datanya. 

Pada umumnya explanatory variable di simbolkan dengan huruf X 

besar, dan response variable(target value) disimbolkan dengan huruf y kecil. 

Untuk data set ini kita akan membagi data tersebut menjadi 80% untuk training 

data data dan 20% untuk test data. Dimensi X_train menjadi 47 baris dan 3 

kolom, dimensi X_test menjadi 12 baris dan 3 kolom, dimensi y_train menjadi 

47 baris dan 1 kolom, dimensi y_train menjadi 12 baris dan 1 kolom. Seperti 

ini lah penampakkan data setelah di split 

Proses pengujian mengikuti beberapa skenario yaitu menguji pengaruh 

ukuran citra, dan pengaruh nilai ketetanggaan (k) pada kNN. Untuk model ini 

akan pakai n_neighbors = 5, jadi kita memprediksi berdasarkan jarak dari 5 

titik terdekat . Penentuan jumlah n_neighbors ini nanti nya akan berhubungan 

dengan masalah overfitting dan underfitting. Setelah pengklasifikasian data 

selesai, selanjutnya adalah menghitung akurasi KNN Berdasarkan data yang 

kita dapat tadi. 
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HASIL DAN PEMBAHASAN 

 

Gambar 10. Plot hasil pengujian klasifikasi jenis buah menggunakan kNN 

 

Berdasarkan gambar diatas, dapat disimpulkan bahwa: 

1. Ukuran apple dan orange memiliki tinggi dan lebar yang dominan 

sama/mirip 

2. Ukuran dari jenis mandarin tidak mendekati ke tiga jenis buah lainnya 

 

 
 

Gambar 11. Grafik hasil pengujian klasifikasi tingkat akurasi KNN 

Berdasarkan Gambar 10 , dapat disimpulkan bahwa: 

1. Tinggi sangat berpengaruh terhadap hasil klasifikasi. 

2. Lebar sangat berpengaruh terhadap hasil klasifikasi. 

• Akurasi terendah adalah 30% pada pengujian menggunakan Nilai K= 

20 

• Akurasi tertinggi adalah 60% pada pengujian menggunakan Nilai K= 1. 
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KESIMPULAN 

Berdasarkan hasil pengujian, dapat disimpulkan bahwa nilai 

ketetanggaan kNN pada klasifikasi jenisbuah berpengaruh terhadap hasil 

akurasi, tetapi tidak terlalu signifikan. Akurasi terendah mencapai 30% pada 

nilai ketetanggaan 20, dan akurasi tertinggi mencapai 60% pada nilai 

ketetanggaan 1.Melihat perubahan nilai ketetanggaan memengaruhi proses 

klasifikasi jenis buah, disarankan menggunakanmetode lain untuk 

menghasilkan akurasi yang lebih tinggi. 
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