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Abstract

Received: 23 Agustus 2023  The ratification of Law no. 6 of 2014 concerning Villages (hereinafter

Revised: 31 Agustus 2023  referred to as the Village Law) on 15 January 2014 is a historic milestone

Accepted: 02 September 2023 in the history of village policies. According to the dpr.go.id page,
thousands of Village Heads held a demonstration on January 17 2023
demanding revisions to Law Number 6 of 2014 concerning Villages, in the
courtyard of the DPR RI Building. One of the aspirations conveyed by the
protesters was regarding the term of office of the head village which was
extended to nine years. This reason became a factor in the pro and contra
comments regarding this village law which reaped many responses in the
form of tweets from various groups of people, resulting in many traces of
tweets which contained public opinion regarding the revision of the 2023
village law on Twitter social media. This study aims to determine the
results of the classification of public sentiment regarding the Village Law
on Twitter social media and to determine the results of accuracy, precision,
recall resulting from the use of the Naive Bayes method and the Particle
Swarm Optimization feature in RapidMiner Studio software. Naive Bayes
Classifier is a machine learning method that uses probability calculations.
Particle Swarm Optimization is an optimization method inspired by the
behavior of fish and poultry schools in searching for food sources. The
preprocessing stage in this study includes cleansing, removing duplicates,
data selection, normalization, case folding, tokenizing, filtering,
stopwords, stemming, and labeling. The classification results obtained
were 52.15% of Twitter users commented positively and 47.85% of Twitter
users commented negatively about the Village Law. The accuracy value
obtained increased by 4.18% from 72.53% to 76.71%, the precision value
obtained increased by 4.13% from 72.22% to 76.35%, and the recall value
obtained increased by 4 .98% from 72.50% to 77.48%.
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PENDAHULUAN

Undang-Undang Nomor 6 tentang Desa (selanjutnya disebut UU Desa)
tanggal 15 Januari 2014 merupakan tonggak sejarah dalam sejarah politik desa. [1].
Ribuan Kepala Desa melakukan unjuk rasa pada tanggal 17 Januri 2023 menuntut
revisi bagi Undang-Undang Nomor 6 tahun 2014 tentang Desa, di halaman Gedung
DPR RI Satu di antara aspirasi yang disampaikan pengunjuk rasa tersebut adalah
mengenai masa jabatan kepala desa yang diperpanjang menjadi sembilan tahun [2].
Mereka meminta revisi Pasal 39(1) UU Nomor 6 Tahun 2014 agar masa jabatan
yang semula enam tahun, bisa diperpanjang menjadi sembilan tahun. Maka, kalau
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maksimal dua periode, kepala desa bisa menjabat 18 tahun. Adapun alasan
perpanjangan masa jabatan adalah masa jabatan enam tahun tidak cukup untuk
membangun desa. Para kepala desa juga meminta Pilkades 2024 ditunda agar tidak
mengganggu Pemilu 2024 [3]. Alasan inilah yang menjadi faktor komentar pro dan
kontra terhadap UU Desa ini yang banyak mendapat reaksi berupa cuitan dari
berbagai kalangan masyarakat, sehingga banyak kicauan yang berisi opini umum
tentang Tinjauan UU Desa 2023 di Twitter. Tweets adalah sekumpulan pesan atau
status dari pengguna akun Twitter yang berisi opini, opini dalam tweet dapat
mengungkapkan perasaan atau keadaan pengguna akun Twitter, tweet juga dapat
digunakan sebagai review suatu perusahaan atau bisnis. [4]. Banyaknya respon
masyarakat Indonesia terhadap evaluasi kebijakan pemerintah terkait pandangan
masyarakat mendorong peneliti untuk menganalisis opini publik terhadap revisi
undang-undang desa di media sosial Twitter.

Oleh karena itu, peneliti tertarik untuk menggunakan metode Naive Bayes
untuk menganalisis opini publik terhadap media sosial Twitter, karena dari hasil
literatur terlihat bahwa metode Naive Bayes merupakan metode sederhana dengan
akurasi tinggi dan performance score dalam Klasifikasinya. Teks. Untuk
mendapatkan hasil yang lebih akurat gunakan metode Naive Bayes. Peneliti
menggunakan data turunan Twitter yang diperoleh dengan mengindeks data Twitter
dengan RapidMiner Studio dengan query " UU Desa”.

METODE

Pada penelitian ini, digunakan metodologi KDD (Knowledge Discovery in
Database) sebagai metode untuk mengidentifikasi pola dalam data yang relevan,
bermanfaat, dan mudah dipahami. Berdasarkan proses KDD (Knowledge
Discovery in Database) yang telah dipaparkan dalam tinjauan pustaka diatas, dapat
dibuat alur penelitian dengan tahapan yaitu:

Gambar 1 Metode Penelitian
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HASIL & PEMBAHASAN
Hasil

Dalam penelitian ini, pengambilan data dilakukan pada tanggal 24 Maret
2022 dengan survey “UU Desa”. Proses crawling dilakukan dengan menggunakan
software RapidMiner Studio dengan result type “recent or popular”, limit “3000”,
dan language “id”. Setelah melalui seleksi data pada tahap preprocessing, data yang
di dapatkan berjumlah 1120 data tweets yang terdiri dari 790 data tweets dengan
respon positif, dan 330 data tweets dengan respon negatif.

Tabel 1 Sample Data Awal

Query Data Crawling Data Bersih Positif | Negatif

UU Desa 3267 1120 651 469

Crawling Data

Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah data Twitter (tweet) yang
diambil melaui S|tus https: //WWW twitter.com yang dllakukan dengan cara crawling
data melalui soff i~ ™ - N T QAT Ao e TTIT N -

Design Results Turbo Prep Auto Model Deployments

Process

Process » 1000 P P | a s

Retrieve tugas-akhir Search Twitter Select Attributes Write Excel

! { i
c~ o gy o o - inp up
: on | ori f inp the

Gambar 2 Proses Crawling

Dari hasil crawling menggunakan Rapidminer Studio mendapatkan data
sebanyak 3267 dengan menggunakan kata kunci “UU Desa” yang berisi (Created-
at, From-User, From-User-1d, To-User, To-User-Id, Language, Source, Text, Id)
dan di gunakan hanya kolom Create, Id, Text. Dan data mentah akan di lakukan
pembersihan kata yang tidak di perlukan dengan proses replace data.
Preprocessing

Terdapat beberapa proses yang terdapat pada tahap preprocessing yang terdiri
dari cleansing, remove duplicate, seleksi data, normalisasi, transform case,
tokenizing, filtering, stopword, stemming. Dibawah ini merupakan penjelasan
mengenai proses-proses yang ada pada tahap preprocessing.
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Design Results Turbo Prep Auto Model Deployments

Process

) Process » Process Documents from Data » 100% 2 P L | @ @

Tokenize Transform Cases Filter Tokens (by Le... Filter Stopwords (Di... Stem (Dictionary)

(] doe doc (| doe i doc { ] doc doc w_] doc doc { ] doc i doc

q fi . qf

Gambar 3 Proses Crawling
Text Transformation
Dilakukan pembobotan sentimen untuk pelabelan data dengan berdasarkan
kamus bad words pada website https://github.com/masdevid/ID-OpinionWords
akan di masukan kedalam sentiment negatif. Didapatkan 1120 tweets mengandung
sentimen yang terdiri dari 520 tweets bersentimen positif dan 600 tweets
bersentimen negatif.

Tabel 2 Hasil Pelabelan

Sebelum Pelabelan Sesudah Pelabelan

para Kepala Desa yg demo 9
tahun masa jabatan itu penakut dan
bukan petarung. Kalau emang mau
mejabat lama ya udah kalau berani
tarung lagi dong di Pilkades jgn dgn
hanya meminta masa jabatan ditambah.
yg demo hanya Kepala Desa yg ada di
jawa aja

Ini yg memelopori masa jabatan
kepala desa orang ini lupa masa lalu
sebagai aktivis Demokrasi karena blm NEGATIF
dapat jabatan juga banting setir jd
penjilat ludah
Proses Pengujian

Pada tahap proses pengujian, penelitian ini menggunakan metode Naive
Bayes dan seleksi fitur Particle Swarm Optimization. Proses pengujian metode
dilakukan sebanyak 2 kali, untuk mengetahui hasil perbandingan accuracy,
precision, recall dari penggabungan metode. Pada proses pengujian pertama
dilakukan hanya dengan menggunakan metode Naive Bayes dan pada proses
pengujian kedua menggabungkan metode Naive Bayes dengan feature selection
Particle Swarm Optimzation..

NEGATIF
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Hasil Pengujian Pertama

Pengujian dilakukan dengan menggunakan metode Naive Bayes tanpa
feature selection Particle Swarm Optimization dengan menggunakan 1120 data
tweets. Proses pengujian dilakukan dengan menggunakan software RapidMiner
Studio sebagai alat bantu dalam melakukan analisis sentimen..
On the second term, the following goal has been requested:
1. Import Data
Data yang sudah diberikan label berjumlah 1120 data di import ke dalam
software RapidMiner Studio.

Select the cells to import.

Sheet Lembari ¥ Cell range: AB Select All Define header row 1

A 8

Text Sentimen
Ada banyak kemajuan setelah sembilan tahun UU Desa diter..  POSITIF
UU desa member hak asal usul dan hak tradisional bagi des_.  POSITIF
Selamat pagi sahabat desaPagi ini Kementerian Desa PDTT . POSITIF
Jangan sekalikali melupakan sejarah JasmerahUU Desa vg POSITIF
SobatDesa yuk ikuti Peringatan Han Desa Asr Nusantara yan. POSITIF
Pelaksanaan kegiatan Harl Desa Asri Nusantarayg akan dila_  POSITIF

@ NO DA uUN -

HariD: Harl Desa Asri lo. POSITIF

| @  Apaygudah di perbuat anis jauh di bawah budiman budiman _ NEGATIF
10 Revisi UU Desa Untung kan Kades dan Perangkatnya NEGATIF
11 UU desa member hak asal usul dan hak radisional bagi des..  POSITIF
12 UU DesaMenjadi riger untuk menghidupkan sel-sel bangsa . POSITIF
13 Desa O Konkrit d. POSIMF
14 Selamat dan Sukses Peringatan Harl Desa Asri Nusantara D POSITIF

Gambar 4 Import Dataset
2. Proses Pengujian
Bagian training digunakan untuk metode Naive Bayes, dan bagian testing
digunakan untuk operato Apply Model serta operator Performance, berfungsi
untuk menampilkan confusion matrix, yang nantinya digunakan untuk melihat
hasil accuracy, precision, dan recall.

) Process » AL 2R Hadk
Dataset Training Nominal to Text Process Documents...
wogn b om wm P e [P
‘/ o exa wor

P EREEE

Dataset Testing Hominal to Text (2)

fil 4 ut o4
o
L4 Process Documents...

v

Apply Model

mod Iab
wi o * mod
d

Gambar 1 Proses Pengujian Pertama dengan Metode Naive Bayes
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Process
G} Process » Cross Validation » FORNC) S i a @
Naive Bayes Apply Model
i) d tr mod E mod &  mod € mod \xbﬁ tes
* e ] thr (| ptes Qu " mod P Per
\ \ |

Performance
(]rah % perh’r
exaf)

Qe

Gambar 6 Pemodelan Cross Validation pada Metode Naive Bayes
3. Hasil Exampleset

Dibawah ini merupakan gambar hasil exampleset dari pengujian 1120 data
dengan menggunakan metode Naive Bayes pada software RapidMiner Studio.

Row No. label text abad abaikan abdulioh abhigya abis about absen
1 NEGATIF berhadian ev.. 0 0 0 0 0 0 0
2 POSITIF berhati mulia... 0 0 0 0 0 0 0
3 NEGATIF arafikrudal hi. 0 0 0 0 0 0 0
4 MEGATIF beritabohon... 0 0 0 0 0 0 0
5 POSITIF berita covidle... 0 0 0 0 0 0 0
6 MEGATIF beritasorota.. 0 0 0 0 0 0 0
7 POSITIF beritapande.. 0 0 0 0 0 0 0
1 POSITIF beritasampa.. 0 0 0 0 0 0 0
9 POSITIF berita terkini 0 0 0 0 0 0 0
10 NEGATIF beritadw men... 0 0 0 0 0 0 0
11 POSITIF beritasampit.. 0 0 0 0 0 0 0
12 POSITIF beritasampit.. 0 0 0 0 0 0 0
13 POSITIF beritasampit.. 0 0 0 0 0 0 0
14 POSITIF beritasampiti.. 0 0 0 0 0 0 0
15 POSITIF beritasampiti.. 0 0 0 0 0 0 0
16 POSITIF beritasampit.. 0 0 0 0 0 0 0

Gambar 7 Hasil ExampleSet Metode Naive Bayes
4. Hasil Confusion Matrix
Pengujian dilakukan dengan menggunakan teknik cross validation dengan
nilai k=10.
a. Accuracy
Hasil accuracy dari penggunaan algoritma Naive Bayes sebesar 72,53%,
yang dapat dilihat pada gambar dibawah ini.

i A
Sterod Table View Plot View

accuracy

weighted mean recall

weighted mean precisi accuracy: 72.53% +/- 7.01% (micro average: 72.53%)

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 347 86 80.14%
pred. NEGATIF 131 226 63.31%
class recall 72.59% 72.44%

Gambar 8 Hasil Accuracy Metode Naive Bayes
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b. Precision
Hasil precision dari penggunaan algoritma Naive Bayes sebesar 72,22%,
yang dapat dilihat pada gambar dibawabh ini.

Criterion Table View Plot View

accuracy
weighted mean recall

weighted mean precisi_.. ‘weighted_mean_precision: 72.22% +/- 7.34% (micro average: 71.72%), weights: 1, 1

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 347 86 80.14%
pred. NEGATIF 131 226 63.31%
class recall 72.59% 72.44%

Gambar 9 Hasil Precision Metode Naive Bayes
C. Recall
Hasil recall dari penggunaan algoritma Naive Bayes sebesar 72,50%, yang
dapat dilihat pada gambar dibawah ini.

Criterion Table View Plot View

accuracy
weighted mean recall

weighted mean precisi weighted_mean_recall: 72.50% +/- 7.26% (micro average: 72.52%), weights: 1,1

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 347 86 80.14%
pred. NEGATIF 131 226 63.31%
class recall 72.59% T2.44%

Gambar 10 Hasil Recall Metode Naive Bayes

Pengujian Kedua

Pengujian dilakukan dengan menggunakan metode Naive Bayes dengan
feature selection Particle Swarm Optimization dengan menggunakan 1120 data
tweets. Proses pengujian dilakukan dengan menggunakan software RapidMiner
Studio sebagai alat bantu dalam melakukan analisis sentimen.
1. Import Data
Data yang sudah diberikan label berjumlah 1120 data di import ke dalam
software RapidMiner Studio.

Select the cells to import.

| Sheet Lembar1 v Cellrange: AB Select All Define header row: 1

A B

Text Sentimen s
Ada banyak kemajuan setelah sembilan tahun UU Desa diter. POSITIF

UU desa memberi hak asal usul dan hak tradisional bagi des... POSITIF

Selamat pagi sahabat desaPagi ini Kementerian Desa PDTT POSITIF

SobatDesa yuk ikuti Peringatan Hari Desa Asri Nusantarayan..  POSITIF
Pelaksanaan kegiatan Hari Desa Asri Nusantara yg akan dila POSITIF
HariD Hari Desa Asri jo.. POSITIF

1
2
3
4
5 Jangan sekalikali melupakan sejarah JasmerahUU Desa yg POSITIF
6
7
8
9

Apa yg udah di perbuat anis jauh di bawah budiman budiman NEGATIF
10  Rewvisi UU Desa Untung kan Kades dan Perangkatnya NEGATIF
11 UU desa memberi hak asal usul dan hak tradisional bagi des. POSITIF
12  UU Desa Menjadi triger untuk menghidupkan sel-sel bangsa POSITIF
13 Desa D Konkrit d.. POSITIF
14  Selamat dan Sukses Peringatan Hari Desa Asri Nusantara D. POSITIF

v

= previous | = Nent | I Cancel
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Gambar 11 Import Dataset

2. Proses Pengujian

Bagian training digunakan untuk metode Naive Bayes, dan bagian testing
digunakan untuk operator Apply Model serta operator Performance, berfungsi
untuk menampilkan confusion matrix, yang nantinya digunakan untuk melihat hasil
accuracy, precision, dan recall.

Process » 0% B 0 0 3 i % @ E
Read Excel Selest Atributes Nominalto Text  Prooess Documerts
wogn & o Tn 7 m) Qe o e o el
] o) @ = w (|

Read Exce (2) Select Alributes 2] Nominalto Text (2) =P
(v & B o m P d=p =D »
wp P Prasess Documerts. b
= E m::p‘,;me\m{:
Gambar 12 Proses Pengujian Kedua dengan Metode Naive Bayes + PSO
@) Process » Process Documents from Data jchyel : P i@ @ H
doe doe
Tokenize Transform Cases Filter Tokens (by Le... Filter Stopwords (Di... Stem (Dictionary) o

doc = doc doc = doc doc = doc doc = doc doc = doc
o o o fil o fil o

Gambar 13 Proses Dokumen
3. Hasil Exampleset
Dibawah ini merupakan gambar hasil exampleset dari pengujian 1120 data
dengan menggunakan metode Naive Bayes pada software RapidMiner Studio.

Row No. label text abad abaikan -abdulloh -abhigya abis about absen
1 NEGATIF berhadiah ev 0 0 0 0 0 0 0
2 POSITIF berhati mulia.. 0 0 o 0 0 0 o
3 NEGATIF grafik rudal hi 0 0 0 0 0 0 0
4 NEGATIF berita bohon.. 0 0 0 0 0 0 o
5 POSITIF berita covid le 0 0 (] 0 0 0 0
& NEGATIF berita sorota.. 0 0 ] 0 0 0 o
7 POSITIF berita pande. 0 0 0 0 0 0 ]
g8 POSITIF berita sampa.. 0 0 0 0 0 0 0
9 POSITIF berita terkini 0 0 0 0 0 0 ]
10 NEGATIF beritadw men... 0 0 ] 0 0 0 o
1 POSITIF beritasampit 0 0 0 0 0 0 ]
12 POSITIF beritasampit... 0 0 0 0 0 0 ]
13 POSITIF beritasampit 0 0 o 0 0 0 ]
14 POSITIF beritasampiti.. 0 0 0 0 0 0 ]
15 POSITIF beritasampiti 0 0 o 0 0 0 ]
16 POSITIF beritasampit... 0 0 0 0 0 0 ]

Gambar 14 Hasil ExampleSet Metode Naive Bayes
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4. Hasil Confusion Matrix
Pengujian dilakukan dengan menggunakan teknik cross validation dengan
nilai k=10.
a. Accuracy
Hasil accuracy dari penggunaan algoritma Naive Bayes dengan feature
selection Particle Swarm Optimization sebesar 76,71%, yang dapat dilihat pada
gambar dibawah ini.

Cnterion Table View Plot View

accuracy
weighted mean recall

weighted mean precisi. accuracy: 76.71% +/- 2.26% (micro average: 76.71%)

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 353 59 85.68%
pred. NEGATIF 125 253 66.93%
class recall 73.85% 81.09%

Gambar 15 Hasil Accuracy Metode Naive Bayes
b. Precision
Hasil precision dari penggunaan algoritma Naive Bayes dengan feature
selection Particle Swarm Optimization sebesar 76,35%, yang dapat dilihat pada
gambar dibawah ini.

Criterion Table View Plot View

accuracy
weighted mean recall

weighted mean precisi weighted_mean_precision: 76.35% +/- 2.25% (micro average: 76.31%), weights: 1, 1

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 353 59 85.68%
pred. NEGATIF 125 253 66.93%
class recall 73.85% 81.09%

Gambar 16 Hasil Precision Metode Naive Bayes
c. Recall
Hasil recall dari penggunaan algoritma Naive Bayes dengan feature
selection Particle Swarm Optimization sebesar 77,48%, yang dapat dilihat pada
gambar dibawah ini.

Criterion Table View Plot View

accuracy
weighted mean recall

weighted mean precisi weighted_mean_recall: 77.48% +/- 2.38% (micro average: 77.47%), weights: 1,1

true POSITIF true NEGATIF class precision
pred. POSITIF 53 59 85.68%
pred. NEGATIF 125 253 66.93%
class recall 73.85% 81.09%

Gambar 17 Hasil Recall Metode Naive Bayes
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Hasil Klasifikasi Sentimen

Hasil klasifikasi sentimen masyarakat terhadap Undang-Undang Desa yang
dihasilkan berasal dari data training yang sebelumnya sudah dilakukan pengujian
dengan dua metode. Dibawah ini merupakan gambar bar (column) hasil klasifikasi
sentimen masyarakat terhadap Undang-Undang Desa.

Hasil Analisis Sentimen

651

700
600
500
400
300
200
100

Dataset Awal Naive Bayes Naive Bayes +
PSO

H Positif 651 439 412
H Negatif 469 357 378

H Positif ™ Negatif

Gambar 18 Hasil Analisis Sentimen

masyarakat dari pengujian metode Naive Bayes tanpa feature selection
Particle Swarm Optimization hasilnya lebih unggul tweets positif dengan
persentase 55,15% tweets mengandung sentimen negatif dan 44,85% tweets
mengandung sentimen positif. Dari pengujian metode Naive Bayes dengan feature
selection Particle Swarm Optimization hasilnya tetap lebih unggul tweets postif
dengan persentase 47,85% tweets mengandung sentimen positif dan 52,15% tweets
mengandung sentimen positif.

Perbandingan Hasil Recall

77,00%
76,00%
75,00%
74,00%
73,00%
72,00%
71,00%

70,00%
Recall

ENB 72,53%
HNB +PSO 76,71%

BENB HNB+PSO
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Gambar 19 Perbandingan Hasil Recall
Dari hasil pengujian yang telah dilakukan antara pengujian menggunakan

metode Naive Bayes tanpa feature selection Particle Swarm Optimization, dan
pengujian menggunakan metode Naive Bayes dengan feature selection Particle
Swarm Optimization, dapat dilihat pada gambar 4.25 bahwa nilai recall yang
didapatkan meningkat sebanyak 4.98% dari 72,53% menjadi 76,71%.

Tabel 3 Perbandingan Hasil Pengujian Pertama dan Kedua

Pengujian Pengujian |Keterangan
Pertama Kedua
Naive Bayes | NB+PSO | Peningkatan Hasil
Nilai
Accuracy 72.53% 76.71% 4.18% Meningkat
Precision 72.22% 76.35% 4.13% Meningkat
Recall 72.50% 77.48% 4.98% Meningkat
KESIMPULAN

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan dapat disimpulkan
bahwa:

1. Pengujian yang dilakukan dengan menggunakan metode Naive Bayes dan
feature selection Particle Swarm Optimization dalam menganalisis sentimen
masyarakat mengenai Undang Undang Desa pada sosial media twitter hasil
klasifikasi yang didapat dari total 1120 data tweets, 651 tweets mengandung
sentimen positif dan 489 tweets mengandung sentimen negatif. Dapat Diketahui
bahwa 52,15 % pengguna twitter berkomentar positif dan 47,85% pengguna
twitter berkomentar negatif mengenai Undang-Undang Desa.

2. Penggunaan feature selection Particle Swarm Optimization pada metode Naive
Bayes dalam menganalisis sentimen masyarakat mengenai Undang-Undang
Desa pada social media twitter dapat meningkatkan nilai accuracy, precision,
dan recall. Nilai accuracy yang didapatkan meningkat sebanyak 4,18% dari
72,53% menjadi 76,71%, nilai precision yang didapatkan meningkat sebanyak
4,13% dari 72,22% menjadi 76,35%, dan nilai recall yang didapatkan
meningkat sebanyak 4,98% dari 72,50% menjadi 77,48%.
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